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 Klasiskās klasterizācijas metodes 

Algoritmi -                   

-  K-Means Clustering  -  

FOREL u.c. 

• Mērķis -                           

Ieejas vektorus sadalīt 

klasēs (klasteros) un 

noteikt to centrus 

 

• Objektu grupas - 

klasteri, klases, taksoni 

 

 

 



 K-Means Clustering algorithm 

1 solis. Inicializē  klasteru centrus wj (j – nepieciešamo 

klasteru skaits uzdevuma risināšanai). 

 

2.solis. Grupē visus apmācības izlases punktus ap 

tuvākā klastera centru t.i. katru punktu xi    saista ar 

klasteru j
*
,  kuram  

                 ||||min|||| * ji
jji wxwx                                                                                     

 

3.solis. Izskaitļo jaunos klasteru centrus,  t.i. visiem wj  

izskaitļo : 
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kur mj – klasteram j  piederošo punktu skaits. 

 

4 solis.  Atkārtot soli 2 tik ilgi, kamēr iterāciju laikā 

nemainās klasteru centru vērtības. 



Klasterizācijas piemērs  

Normalizētie dati
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Klasterizācijas piemērs - (turp. 1) 

1. iterācija 



Klasterizācijas piemērs (turp.2)  

2. iterācija 3. iterācija 



Distances metrika  



Eksperiments  



Eiklīda distance  



Manhetenas distance  



Korelācijas koeficients  



Eksperiments  



                 Secinājumi 

Klasterizācijas algoritmu popularitāte, 

efektivitāte, procedūras vienkāršība 

Problēmas ar klasteru centru sākumvērtību 

noteikšanu 

 

 

Klasterizācijas skaitliskie rezultāti var būt 

diskutējami un parasti tie rūpīgi jāanalizē. 

 



 

 

PALDIES PAR UZMANĪBU ! 
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